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Identyfikacja i analiza przemocy wobec
polskich politykow w postach na Twitterze

Streszczenie

CEL NAUKOWY: Ustalenie wystepowania i charakterystyka przemocy wobec
politykéw na platformie spotecznos$ciowej Twitter (obecnie X), z uwzglednie-
niem réznic pici.

PROBLEM I METODY BADAWCZE: Badania nad przemoca polityczng
dotycza gtéwnie fizycznych napasci, skupiajac si¢ na konfliktach zbrojnych
lub zmianach reziméw. Powszechny dostep do Internetu zapoczatkowatl nowy
wymiar przemocy objawiajacej si¢ nienawistnymi i agresywnymi dzialaniami
czesto skierowanymi wobec 0sob publicznych. Do realizacji badania wykorzy-
stane zostaly narzedzia text mining oraz sztucznej inteligengji.

PROCES WYWODU: W pierwszej czesci artykulu oméwiono problem prze-
mocy wobec politykdéw, nastepnie przedstawiono narzedzia zbierania i opraco-
wania danych wraz z uzasadnieniem wyboru modelu analizy. W dalszej czesci
artykutu dokonano analizy zebranego materiatu.

WYNIKI ANALIZY NAUKOWE]: Badanie nie potwierdzito obecnosci
przemocowych tresci w postach oznaczonych politykdw, ale ujawnito, ze prawie
jedna czwarta tweetow zawierala pejoratywne tresci dyskredytujace i dewalu-
ujace politykdw. Chociaz czestotliwos$é negatywnych komentarzy byta podobna
zaréwno w przypadku politykéw plci zenskiej (24%), jak i meskiej (23%), istnia-
ly réznice w ich charakterze. Negatywne uwagi dotyczyly przede wszystkim
zdolnosci intelektualnych politykéw, niezaleznie od ptci.

Sugerowane cytowanie: Kijewska, B., i Raca, K. (2024). Identyfikacja
i analiza przemocy wobec polskich politykéw w postach na Twitterze. Hory-
zonty Polityki, 15(52), 145-165. DOI: 10.35765/HP.2572.
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WNIOSKI,INNOWACJE,REKOMENDAC]JE: Badanie potwierdza réz-
nice plciowe w pejoratywnych komentarzach zwigzanych z tradycyjnie przy-
pisanymi rolami ptciowymi. Obelgi kierowane pod adresem kobiet odnosity
sie do ich zycia prywatnego, seksualizacji i uprzedmiotowienia, podczas gdy
negatywne uwagi pod adresem mezczyzn dotyczyly intencji i sprawczosci poli-
tykow. Badania potwierdzaja brutalizacje jezyka w sferze publicznej, a omawia-
ne wypowiedzi balansuja na granicy dopuszczalnej krytyki i zniestawienia lub
zniewagi. Wyniki badania moga postuzy¢ do oceny wystepujacych w mediach
spotecznosciowych emocji i opinii spoteczenistwa dotyczacych konkretnych oséb
w partiach rzadzacych.

SELOWA KLUCZOWE:
politycy, Polska, Twitter, text mining, przemoc polityczna

Abstract

IDENTIFICATION AND ANALYSIS OF VIOLENCE
AGAINST POLISH POLITICIANS IN TWITTER POSTS

RESEARCH OBJECTIVE: To determine the incidence and characteristics
of violence against politicians on the social media platform Twitter (now X),
considering gender differences.

THE RESEARCHPROBLEM AND METHODS: Research on political vio-
lence is mainly concerned with physical assaults and focuses on armed conflict or
regime change. Widespread access to the Internet has ushered in a new dimension
of violence, manifested in hateful and aggressive actions often directed at public
figures. Text mining and artificial intelligence methods were used in this study.

THE PROCESS OF ARGUMENTATION: In the first part of the article,
the problem of violence against politicians is discussed, followed by a presenta-
tion of the data collection and processing methods, together with the rationale
for the choice of the analysis model. The remainder of this article analyzes the
collected material and cnclusions.

RESEARCH RESULTS: The study did not confirm the presence of violent
content in the posts of tagged politicians but revealed that almost a quarter of
the tweets contained pejorative content disparaging and devaluing politicians.
Although the frequency of negative comments was similar for female (24%) and
male (23%) politicians, there were differences in their nature. Negative comments
focused on the intellectual capacity of politicians regardless of gender.

CONCLUSIONS,INNOVATIONS, AND RECOMMENDATIONS:
This study confirms gender differences in the pejorative comments associated
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with traditionally assigned gender roles. Insults directed at women referred to
their private lives, sexualization, and objectification, while negative comments
directed at men referred to politicians’ intentions and agency. The research con-
firms the brutalization of language in the public sphere, with the utterances in
question balancing between acceptable criticism and defamation or insult. The re-
sults of the study can be used to assess the emotions and opinions of the public
on social media regarding specific individuals in the ruling parties.

KEYWORDS:
politicians, Poland, Twitter, text mining, political violence

WPROWADZENIE

Badania nad przemoca wobec kobiet w polityce sa stosunkowo no-
wym obszarem badan politologicznych, cho¢ samo zjawisko (violence
against women in politics, VAWIP) istnieje od tysiacleci, wplywajac na
kobiety wchodzace w przestrzen publiczng. Badania potwierdza-
ja, ze kobiety w polityce staja si¢ obiektem przemocy ze wzgledu
na swoja ptec i steroeotypowa role, co ma powazne konsekwencje
dla demokracji i réwnosci pici (Bardall, Bjarnegard & Piscopo, 2020;
Hakansson, 2021; IPU, 2018; Piscopo, 2016; Restrepo Sanin, 2022).
W literaturze przedmiotu VAWIP definiuje si¢ jako akty lub grozby
przemocy, ktore skutkuja fizyczna, psychologiczng i ekonomiczna
krzywda lub cierpieniem kobiet zaangazowanych w polityke, w tym
kandydatek ubiegajacych sie o urzad, poniewaz ich ple¢ postrze-
gana jest jako zagrozenie dla hegemonicznych norm politycznych
(Kuperberg, 2021). Warto zauwazy¢, ze rozumienie przemocy nie
ogranicza si¢ do jej fizycznych przejawow, cho¢ stowa takie jak
,molestowanie”, , zastraszanie”, ,naduzywanie” i ,,dyskryminacja”
moga by¢ uzywane w potaczeniu z , przemoca”, by zwrdci¢ uwage
na niefizyczne ataki wobec politycznej aktywnosci kobiet. Badacze
uzywaja terminu ,,przemoc” jako pojecia zbiorczego, ktdre obejmuje
wszystkie formy przymusu. Zdaniem (Krook & Sanin, 2020, s. 744)
przemoc semiotyczna ,jest popelniana poprzez ponizajace obrazy
i seksistowski jezyk”, ktérego celem jest przedstawienie kobiet jako
niekompetentnych i niewidzialnych. Przemoc semiotyczna szcze-
golnie czesto badana jest w Internecie, mimo Ze jako zjawisko nie
ogranicza sie tylko do niego (Bardall, Bjarnegard & Piscopo, 2020).
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Publiczny i performatywny charakter naduzy¢ w sieci, cho¢ czesto
skierowany wobec konkretnych politykéw, wplywa na poglady szer-
szej publicznosci i ma na celu delegitymizacje kobiet jako aktorow
politycznych. Akty przemocy semiotycznej czynia kobiety niekom-
petentnymi poprzez podkreslanie rzekomej niemoznosci pogodzenia
roli kobiety i przywodczyni. Sprawcy tej formy przemocy uprzed-
miotawiajq kobiety, podkreslaja ich wyglad lub seksualnos¢, opisuja
je jako zte matki lub osoby, ktore zawiodly, bo wybraly ambicje po-
lityczne ponad rodzine. Zatem przemoc semiotyczna wobec kobiet
w mediach odnosi si¢ do szkodliwych przedstawien i przekazow,
ktore moga utrwalac nierdéwnos¢ plci, wzmacniac stereotypy i przy-
czyniac si¢ do dyskryminacji i przemocy wobec kobiet. Obejmuje to
przedstawianie kobiet jako nadmiernie emocjonalnych, ulegtych,
zaleznych od mezczyzn lub skupionych wylacznie na swoim wy-
gladzie, uprzedmiotawianie, w tym redukowanie ich do wygladu
tizycznego, oraz seksualizacje polegajaca na ocenie ich atrakcyjnosci
seksualnej. Mezczyzni politycy rowniez moga by¢ wy$miewani lub
wyszydzani na podstawie postrzeganych stabosci, w tym wygladu,
zdolnosci fizycznych, intelektualnych lub ekspresji emocjonalne;j,
jednak z badan wynika, Ze kobiety sa dwa razy bardziej narazone
na seksistowskie naduzycia w Internecie niz mezczyzni i czesciej
postrzegaja przemoc online jako powazny problem w swoim zyciu
(Duggan, 2017; IPU, 2016, 2018, 2021). Chociaz nie mozna zaprzeczy¢,
ze politycy plci meskiej rowniez sa czesto atakowani lub obrazani,
badania wskazuja, ze jest to zjawisko zréznicowane pod wzgledem
plci i wystepuje niezaleznie od poziomu rozwoju demokracji, réw-
nosci plci czy kultury politycznej (Bardall, Bjarnegard & Piscopo,
2020; Druciarek & Nizynska, 2019; Holm, 2020; Krook & Sanin, 2020,
2016; Sanin, 2022).

Celem niniejszego badania jest ustalenie wystepowania i charakte-
rystyka przemocy na platformie spolecznosciowej Twitter. W zwiaz-
ku z tym przyjeto trzy zalozenia: 1) na portalu Twitter wystepuje
przemoc semiotyczna definiowana jako wypowiedzi tekstowe za-
wierajace grozby, uprzedmiotawiajace, dehumanizujace oraz majace
charakter seksistowski, w tym molestowanie wzgledem politykow;
2) na portalu Twitter znajduja sie tre$ci o wydzwieku pejoratywnym,
to jest takie, ktore naruszaja zasady szacunku, a wiec wypowiedzi
obrazliwe, jak przeklenstwa i wyzwiska, badz dyskryminujace;
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3) niezaleznie od charakteru tre$ci wypowiedzi rdznia sie ze wzgle-
du na plte¢ polityka.

ZBIERANIE I PRZYGOTOWANIE DANYCH

Aby odpowiedzie¢ na postawione zatozenia, za posrednictwem
API Twittera zgromadzono 5 046 027 tweetéw z okresu 13.10.2019-
28.03.2022 (897 dni) z oznaczeniami polskich politykdw. Posty byty
kwalifikowane do badania, gdy wystepowato w nich imi¢ i nazwi-
sko polityka lub nazwa jego profilu na portalu, jesli taki istniat (np.
Mateusz Morawiecki lub @MorawieckiM). W doborze politykow do
analizy kierowano sig trzema kryteriami — afiliacja polityczna, pelnio-
na funkgja i zajmowanym szczeblem wtadzy (krajowym/samorzado-
wym). Zbidr politykow, o ktorych wypowiadano sie na TT, stanowito
ostatecznie 81 0sdb, co zostalo przedstawione w ponizszej tabeli.

Tabela 1. Zbidr politykéw, ktorzy wystepowali w wiadomosciach tekstowych
na Twitterze w podziale ze wzgledu na partie oraz ple¢

Koalicja ) Priiwo. ) Inne pa‘rtie Suma
Obywatelska i Sprawiedliwos¢ lub komitety
Kobiety 13 9 15 37
Mezczyzni 13 15 16 44
Suma 26 24 31 81

Zrédto: opracowanie wlasne.

Ze wzgledu na ograniczenia API TT z kazdego dnia zapisano mak-
symalnie 1000 tweetow przypadajacych na jednego polityka. Ozna-
cza to, ze poprzez stworzony algorytm mozliwe bylo zgromadzenie
81 000 tweetow dziennie. Mediana liczby dziennych tweetéw w uzy-
skanej bazie danych wyniosta 3649 postow, co jest wartoscia 22 razy
nizsza od oczekiwanej przez badaczy. Oznacza to, Ze zebrane dane
odzwierciedlaja faktyczna strukture tweetéw odnoszacych sie do
polskich politykéw na portalu spotecznosciowym Twitter.
Gromadzenie danych rozpoczeto w dniu, w ktorym odbyly sie
w Polsce wybory parlamentarne w 2019 roku. Przez kilka lat kadencji
partii Prawa i Sprawiedliwosci doszto do wielu zdarzen wywotu-
jacych emocje, co przektadato si¢ na aktywnos¢ uzytkownikéw na
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portalu spotecznosciowym Twitter (wyk. 1). Najwigeksza miesiecz-
na liczba postéw zebrana zostata w pazdzierniku 2021 roku. Daty
znajwyzsza dzienna liczbg tweetdw odnosza si¢ do wydarzen takich
jak strajk kobiet (26.10.2020), kryzys na granicy polsko-biatoruskiej
(10.11.2021), rezygnacja ekspertow z udziatu w pracach Rady Me-
dycznej (14.01.2022) czy debata prezydencka pomiedzy Andrzejem
Duda a Rafatem Trzaskowskim (03.07.2020).

Wykres 1. Liczba zebranych postéw w analizowanym okresie z uwzglednieniem
pfci politykéw
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Zrédto: opracowanie wiasne.

Na podstawie zebranych danych powstaty podstawowe statystyki
dotyczace najczesciej wystepujacych stow. Wykonanie takiej analizy
wymaga uprzedniego przygotowania tekstu (Allahyari et al., 2017).
W ramach tego procesu podjeto nastepujace dziatania:

1. sprowadzenie stéw do matych liter,
usuniecie stron internetowych oraz oznaczen uzytkownikow,
usunigcie znakow interpunkcyjnych,
usuniecie znakow graficznych (takich jak emoji, emotikony),
usuniecie liczb,
usuniecie sléw o nieistotnym znaczeniu (np. zaimkdéw,
przyimkow),
7. tokenizacja, czyli podzial tekstu na stowa.

SN
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Liczba oraz rodzaj przeprowadzanych operacji w ramach przygo-
towywania danych tekstowych zalezy od celu analizy, ale rowniez
od jezyka. W zwiazku z tym, Ze zebrane do badania posty napisano
w jezyku polskim, pominiety zostat etap sprowadzania stow do ich
rdzeni (stemming) lub podstawowych form (lematyzacja). Ujednolice-
nie form wyrazéw w polszczyznie sprawia trudnosci, gdyz niektore
sfowa posiadaja wiecej niz jedna forme podstawowa. Na przyktad
leksem celi moze oznacza¢ pomieszczenie lub osiagniecie rezultatu
(zalezy to od kontekstu).

Tabela 2. Najczesciej wystepujace stowa w analizowanej bazie danych

Pojedyncze stowa Pary stow Trojki stow
pis jarostaw kaczynski | hahaha
panie andrzej duda prezes jarostaw kaczynski
chyba panie posle pis jarostaw kaczyniski
kaczynski panie ministrze prezydent andrzej duda
prosze mariusz kaminski tujestpolska tujestpolska tujestpolska

Zrédto: opracowanie wiasne.

Po przygotowaniu danych wykonane zostaty podstawowe statystyki
wystepowania wyrazéw. Wsrod najczesciej wykorzystywanych poja-
wiaja si¢ wyrazenia odnoszace si¢ do partii Prawo i Sprawiedliwos¢,
ktora wygrata wybory parlamentarne w 2019 roku. W parach i trdj-
kach stéw widoczne sa odwotania do prezesa partii oraz prezydenta
Rzeczpospolitej Polskiej. W rankingu najpopularniejszych zwrotéw
i wyrazen wystepuje m.in. prosze czy panie ministrze, co wskazuje na
uprzejmos¢ uzytkownikow Twittera wzgledem politykow.

METODY WYKRYWANIA PRZEMOCY
SEMIOTYCZNE]

Upowszechnienie Internetu przyniosto zmiany w sposobie komuni-
kagji spoteczenistwa. Catkowicie zniwelowalo bariere geograficzng
oraz czasowa. Przecigtny polski uzytkownik spedza w sieci srednio
6 godzin i 17 minuty dziennie, z czego prawie 2 godziny poswieca na
social media (We Are Social & Meltwater, 2024). Mozliwo$¢ uzyskania
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szybkiej informagji, jak rowniez che¢ utrzymywania bliskich kon-
taktow ze swoimi znajomymi czy wyrazania wlasnych opinii to jed-
ne z elementéw przyciagajacych spotecznos¢ do sieci (Brandtzeeg
& Heim, 2009). Innym argumentem w tej kwestii jest mozliwos¢
pozostania anonimowym. Anonimowosc¢ na portalach spotecznoscio-
wych wptywa na wieksza Smiatos¢ w wyrazaniu wlasnego zdania lub
zniewazaniu innych ze wzgledu na brak p6zniejszych konsekwengji
(Zhang & Kizilcec, 2014). Sprzyja to powstawaniu wiadomosci o cha-
rakterze pejoratywnym, w szczegolnosci wobec oséb publicznych
(Alrehili, 2019). Ich wzrastajaca liczba w mediach spotecznoscio-
wych przyczynita si¢ do powstania badan naukowych identyfiku-
jacych i omawiajacych to zjawisko (Al-Hassan, Al-Dossari, 2019).

W literaturze naukowej wystepuja propozycje modeli pozwa-
lajacych na wykrywanie obrazliwych zwrotéw; sa one wdrazane
w réznych obszarach oraz jezykach. Na przyktad w Hiszpariskim
Krajowym Biurze Przeciwko Przestepstwom z Nienawisci zostato
wdrozone narzedzie HaterNet. Pozwala ono na identyfikacje i moni-
toring mowy nienawisci w jezyku hiszpaniskim na Twitterze (Pereira-
-Kohatsu et al., 2019). Préby utworzenia modelu koncentrujacego
sie¢ na wykrywaniu mowy nienawisci wobec kobiet w postach na
Twitterze podejmowano rowniez, uwzgledniajac odmienne aspekty
kulturowe (Ahluwalia et al., 2018). Jedno z badan naukowych doty-
czylo wykrywania cybernienawisci w postach na Twitterze w jezyku
tureckim poprzez wyszukiwanie hasztagéw odnoszacych sie do wy-
boru odziezy przez kobiety (Sahi, Kilic, Saglam, 2018). Inne badania
skupiaja si¢ za$ na mizoginicznych i seksistowskich zwrotach (Frenda
et al., 2019) badz orientacji seksualnej i tozsamosci piciowej (Arcila-
-Calderdn et al., 2021). Naukowcy analizujacy przemoc kierowana
wobec wpltywowych kobiet na Twitterze w Indiach zidentyfikowali
trzy rodzaje takich komunikatow: lekcewazace obelgi, ponizanie et-
niczno-religijne oraz molestowanie seksualne (Kumar, Gruzd & Mai,
2021).

W badaniu uzyty zostat model jezykowy typu Transformer, kto-
ry pozwala na rozwigzywanie problemoéw zwigzanych z przetwa-
rzaniem jezyka naturalnego takich jak: klasyfikacja zdan lub stéw
znajdujacych sie¢ w zdaniu, tworzenie streszczenia, wskazanie odpo-
wiedzi na pytanie, utworzenie ttumaczenia. W zaleznosci od typu
zadania wyrdzniamy trzy wersje tego modelu: enkoder, dekoder
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oraz enkoder-dekoder (Vaswani et al., 2017). Modele tylko z koderem
sa dobre w przypadku zadan wymagajacych zrozumienia danych
wejsciowych, takich jak klasyfikacja zdan do odpowiednich klas, co
wykonano w niniejszym artykule. Ogdlny, wstepnie wytrenowany
model pozwala na statystyczne rozumienie jezyka naturalnego, a nie
praktyczne zastosowanie. Dopiero po dostrojeniu, czyli przy uzyciu
adnotacji przypisanych przez czlowieka, jest on w stanie wykonac
zadanie takie jak klasyfikacja (Casola, Lauriola & Lavelli, 2022). Klu-
czowym elementem w takich modelach jest jezyk. Jesli analizowane
dane sa w jezyku polskim, nieskuteczne bytoby zastosowanie mode-
lu przystosowanego do jezyka angielskiego. Wynika to z istotnych
roznic w systemach gramatycznych tych jezykow. Z tego wzgledu
w niniejszym badaniu uwzglednione zostaly polskie odpowiedniki
modeli typu enkoder. Wybdr podjeto na podstawie Kompleksowej
Listy Ewaluadji Jezykowych (KLE]), czyli polskiej listy 10 zadan
sprawdzajacych jakos¢ wytrenowanych modeli typu Transformer.
W5rdd nich znajduje sie zadanie CBD — Cyberbullying Detection,
ktorego celem jest wskazanie wiadomosci na Twitterze zawieraja-
cych tresci szkodliwe. Uwzgledniajac najlepszy wynik otrzymany
w tym zadaniu oraz moc obliczeniowa komputera uzywanego przez
badaczy, wybrano model HerBERT(base). Zastosowano w nim orygi-
nalng architekture modelu BERT oraz tokenizer Byte-Pair Encoding
(Mroczkowski, et al., 2021). Parametry wybranego modelu nie zostaty
zmienione, lecz przystosowano go do wykrywania w wiadomosciach
tekstowych przemocy na podstawie: udostepnionego przez KLE]
niezbalansowanego zbioru uczacego (10 041 tweetdéw) z etykieta-
mi (szkodliwe — wulgarne, obsceniczne / nieszkodliwe informacje)
oraz samodzielnie etykietowanej probki wtasnych danych pobranych
w ramach badania (6 000 tweetéw). Wymienione powyzej zbiory
danych zostaly polaczone oraz zbalansowane, a nastepnie wdrozo-
ne do ogdlnego modelu HerBERT(base). Pézniej model ten zostat
sprawdzony na zbiorze testowym obejmujacym 1000 tweetéw udo-
stepnionych przez KLE]J (F1 = 0,65) oraz wlasny zbiér 2000 tweetow
(F1 =0,45). Uzyskane oceny modelu zblizone byly do wskazanych
dla modelu HerBERT(base) w zadaniu CBD umieszczonym w ben-
chmark publikowanym w ramach KLE]. W zwiazku z tym przygo-
towany model wdrozony zostal do pobranych danych odnoszacych
sie do polskich politykow.
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IDENTYFIKACJA PRZEMOCY SEMIOTYCZNE]
WOBEC POLITYKOW

Na podstawie analizy statystycznej par stow w tweetach zidentyfiko-
wanych przez przyjety model nie zaobserwowano tresci przemoco-
wych (przejawow przemocy semiotycznej). Pierwsza hipoteza (H1)
o brzmieniu: ,Na portalu Twitter wystepuje przemoc semiotyczna
definiowana jako wypowiedzi tekstowe zawierajace grozby, dehu-
manizujace oraz majace charakter seksistowski, w tym molestowanie
wzgledem politykdw” nie zostata potwierdzona. W ramach kolejne-
go etapu przeanalizowano zbior wygenerowanych przez model par
stow. Zastosowany model zidentyfikowat 24% tweetéw o charakterze
pejoratywnym z calego okresu badania. Stanowily one wypowie-
dzi obrazliwe, jak przeklenstwa i wyzwiska, badz dyskryminujace.
Udziat takich wiadomosci odchylal si¢ w niewielkim stopniu w czasie
(por. wyk. 2), ajego najwyzsza wartos¢ odnotowana zostata w marcu
2022 roku.

Wykres 2. Udzial tweetéw o charakterze pejoratywnym w badanym okresie
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Zrédto: opracowanie wiasne.

Najczesciej pojawiajace si¢ pary stéw w analizowanym zbiorze da-
nych to: jarostaw kaczynski (12587), ha ha (1 696), kamieni kupa (1526),
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daj spokoj (1426). Natomiast wsrod najpopularniejszych tréjek stow
znalazly sie nastepujace zestawienia: ha ha ha (776), dupa kamieni kupa
(733), prezes jarostaw kaczynski (438), duda tchérz duda (394). Wsrod
najczesciej wystepujacych wyrazen nie ma lekseméw o charakterze
pejoratywnym ze wzgledu na to, Ze model ocenia charakter wiado-
mosci na podstawie tresci calego komunikatu. Rzadko zdarza sie,
zeby komentarz skladat si¢ z samych pejoratywnie nacechowanych
wyrazow. Prezes partii Prawo i Sprawiedliwos$¢ (jarostaw kaczynski)
moze wystepowac tak czesto z uwagi na sposob pobierania oraz
przygotowania danych tekstowych. Znajduje si¢ on w niewielkiej
grupie postow nieposiadajacych konta na Twitterze, co sprawia, ze
jego posty byty wyszukiwane gldwnie poprzez jego imie i nazwisko
zawarte w wiadomosciach tekstowych. Przy tworzeniu statystyk
usuniete zostaly odnosniki do profili politykéw na portalu spotecz-
nosciowym (np. @ZiobroPL), natomiast imiona i nazwiska pozostaty.
Wiele sposréd wyodrebnionych sformutowan odnosi si¢ do sy-
tuacji politycznych, ktére miaty miejsce kilka(nascie) lat wczesniej.
Na przyktad dupa kamieni kupa nawiazuje do wypowiedzi polityka
okreslajacej stan panstwa ujawniony z nielegalnego podstuchu roz-
mow politykdw (tzw. afera taSmowa) w partii rzadzacej w 2014 r.

Wrykres 3. Udzial tweetéw o charakterze pejoratywnym w czasie i z uwzgled-
nieniem plci
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Zrbdlo: opracowanie wiasne.
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W kolejnym kroku sprawdzono réznice co do liczby wiadomosci
o charakterze pejoratywnym, uwzgledniajac pte¢ politykoéw. Zarow-
no w przypadku kobiet, jak i mezczyzn wystepuja miesigce z wiek-
szym udzialem takich tweetéw (por. wyk. 3). Jednak w catym ba-
danym okresie dla kobiet ten udziat jest blizszy 24%, natomiast dla
mezczyzn wynosi on 23% wszystkich wiadomosci tekstowych w tych
grupach. Istnieje niewielka réznica w udziale ze wzgledu na ptec.

Tabela 3. Chmury par stéw o charakterze pejoratywnym z uwzglednieniem ptci

Kobiety Mezczyzni
ZBITY F:!uﬂ(mm ||szTB #EPsYTsﬁs
DEBILEM JESTES
SORT GORSZY HYSZKA AGRESORKA
E E = PISKZBITY g s
g BE JESTES GLUPI
; —z o ES Iu oM - q
mens 0o = =1
2Es NS x iISE
JESTESZEREN o m | f:’ s e
GORSZY SORT St o 8
BﬂBD DURNA e , =] o=
=2 x
GLUP[!&'!‘JBE&STES awsmss v oourrm |‘£
= GtUPI JESTES
s JESTESZBL0SHY
=
e 2 )
& ZERENJESTES
- TEPAD7IDO
£ “LEBPUSTY

BABA MAGLA
KOBETOGEUPI0

Zrédto: opracowanie wiasne.

W ramach wyodrebnionych najczesciej wystepujacych par stow
z uwzglednieniem ptci mozna zauwazy¢ inwektywy odnoszace sie
gldwnie do oceny intelektu polityka. Wskazuja na to takie sformu-
fowania jak: jestes gtupi (970), jestes idiotq (681), jestes debilem (523),
jestes gtupia (589), tepa dzido (448), pusty teb (420). W zwigzku z tym
w niniejszym badaniu uwzgledniono poszerzone badanie kategorii
pejoratywnych mogacych wystepowac w parach stéw dla tweetow
4 mezczyzn oraz 4 kobiet o najwyzszym udziale pejoratywnych tresci
na Twitterze.
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Tabela 4. Kategorie postow wsrdéd mezczyzn i kobiet o najwyzszym udziale
tweetéw pejoratywnych

Liczba Liczba
kobiet do- mezczyzn
$wiadczaja- | doswiadcza-
cych pejo- jacych pejo-
ratywnych ratywnych

Kategorie postow

okreslen okreslen

1 | wyglad/ciato/ubior (stereotypowa rola K) 4z4 2z4
zycie prywatne/uwagi o zyciu bliskich/zycie

2 | seksualne/orientacja seksualna (stereotypowa 1z4 zaden z 4
rola K)

3 poc.hodz?rrue/zawod/mle]sce zamieszkania/ sadna z 4 3,4
etnicznosc

4 | intelekt/mozliwosci poznawcze/doswiadczenie 4z4 4z4

5 | uprzedmiotowienie/dehumanizacja 4z4 4z4

opisujace zle intencje/merkantylnosé/cynizm/
6 | pazernosé/karierowiczostwo/ cechy charakteru, |4z4 4z4
kultury osobistej

czynnosci seksualne/przeklenstwa i wyzwiska

. . 2z4 2z4
zwigzane z seksualno$cig

sprawczosc¢ — stabosé, niedojrzato$é (stereotypo-

8 wa rola M)

zadna z 4 474

Zrédto: opracowanie wiasne.

W badaniu zidentyfikowane zostaty réznice w wystepowaniu ka-
tegorii pejoratywnych tweetéw ze wzgledu na pte¢ dla wybranych
politykéw (tab. 4). Na podstawie uzyskanych wynikéw postano-
wiono obliczy¢ dodatkowy wskaznik pozwalajacy na pordwnanie
natezenia, z jakim wystepuja poszczegolne kategorie wiadomosci
pejoratywnych z uwzglednieniem pici (wyk. 4). W tym celu z najcze-
$ciej wystepujacych par stéw wyodrebniono sformutowania w pejo-
ratywnych kategoriach: oddzielnie dla kobiet oraz mezczyzn. Przy-
jete zostalo zalozenie, Ze najczesciej wystepujace pary stow to takie,
ktére wystepuja co najmniej 100 razy w analizowanych tweetach.
Nastepnie zliczono ich wystepowanie, a uzyskane wyniki zamiesz-
czone zostaly na wykresie 4.
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Wykres 4. Liczebno$¢ pejoratywnych wypowiedzi (par stéw) z uwzglednieniem
wyodrebnionych kategorii z podzialem na kobiety i mezczyzn
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Zrédto: opracowanie wiasne.

Wedtug przeprowadzonej analizy pejoratywne okreslenia odno-
szace sie do zycia prywatnego (kat. 2, np. wyrodna matka, matka
niepetnosprawnego), uprzedmiotowienia (kat. 5, np. Zywa gotéwka,
dno dna) oraz seksualnosci (kat. 7, np. zrdb loda, pokaz cycki) czesciej
dotycza kobiet. MeZczyzni bardziej narazeni sa na opinie obrazli-
we wzgledem pochodzenia (kat. 3, np. ruska onuca, Zydokomunista),
ztych intengji (kat. 6, np. kfamca oszust, ztodziej oszust) oraz spraw-
czosci (kat. 8, np. maminsynkiem, donosicielem; jestes nieudacznikiem).
Najpowszechniej wystepujaca pejoratywna kategoria odnosila sig
do mozliwosci intelektualnych zaréwno kobiet, jak i mezczyzn,
przy czym w przypadku kobiet wystepowata czesciej (M - 3621
i K-4152). Niektore z wyodrebnionych kategorii postoéw wystepuja
dla obu pfci, ale ich czgstos¢ wystepowania jest inna (por. wyk. 3).
Pejoratywne okreslenia odnoszace si¢ do wygladu nie wystepuja
w przypadku obu pici. Oznacza to, ze uzytkownicy Twittera rzadko
w swoich opiniach odnosza sie¢ do wygladu polityka, gdyz sformu-
lowanie z tej kategorii nie znalazto si¢ w najczesciej wystepujacych
parach stoéw.
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DYSKUSJA I WNIOSKI

Przeprowadzone badania nie potwierdzily wystepowania tresci
o charakterze przemocowym w postach, w ktorych oznaczeni byli po-
litycy. Ukazaty jednak duzy udziat (prawie jedna czwarta) tweetow
z trescig nacechowang pejoratywnie, ktorych celem jest dyskredyta-
gja i dewaluagja polityka. Cho¢ pejoratywne wypowiedzi kierowa-
ne sa z podobng czestotliwoscig zaré6wno wobec polityczek (24%),
jak i politykéw (23%), mozna zauwazy¢ roznice w ich charakterze.
Negatywne uwagi w najwiekszym stopniu dotyczyly mozliwosci
intelektualnych politykow niezaleznie od pici. Badanie potwierdza
wystepowanie roznic w pejoratywnych komentarzach ze wzgledu
na ple¢ adresata. Réznice te wiaza sie z tradycyjnie przypisywa-
nymi rolami ptciowymi, zgodnie z ktérymi kobieta odpowiada za
zycie prywatne, w tym relacje rodzinne czy opieke nad bliskimi, i jest
oceniana pod katem seksualnosci. Zatem obelgi, jakimi okreslano
polityczki, odwotywaty sie do oceny ich Zycia prywatnego, wyni-
kaly z seksualizowania i uprzedmiotowienia majacego uwypukli¢
rzekoma niemozno$¢ pogodzenia roli kobiety i przywddczyni. Do
mezczyzn kierowano zas negatywne uwagi odnoszace sie do ich
intengji oraz sprawczosci. Przypisywanie ztych intencji rozumianych
jako notoryczne ktamanie, karierowiczostwo i wiarotomstwo kontra-
stuje z modelem mezZczyzny jako meza stanu. Zgodnie z tradycyjna
rola spoteczna mezczyzni powinni by¢ silni, stabilni emocjonalnie
i decyzyjni, natomiast komentarze, ktérych byli adresatami, odnosity
sie do ich stabosci i labilnosci.

Badania potwierdzaja brutalizacje jezyka w przestrzeni publicz-
nej (Annusewicz, 2017; Balczyniska-Kosman, 2013; Burzynski, 2012).
Cho¢ swoboda debaty politycznej stanowi podstawe funkcjonowania
demokratycznego spoteczenistwa, nie sposob nie zauwazy¢, ze oma-
wiane wypowiedzi leza na granicy miedzy dopuszczalng krytyka
a zniestawieniem czy zniewaga.

Badania z zakresu wykrywania przemocy w social mediach po-
winny by¢ rozwijane w réznych regionach swiata. Rdznice kultu-
rowe i jezykowe sprawiaja, ze poszczegolne elementy publikowa-
nych wiadomosci tekstowych w réznych miejscach moga miec¢ inne
znaczenie. Na przyklad w Nigerii mowa nienawisci wyrazana jest
przez specjalne symbole liczbowe (Mullah & Zainon, 2021). Aspekt
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ten dotyczy réwniez innych obszaréw badawczych. W polskim dys-
kursie politycznym charakterystycznym hastem jest osiem gwiazdek
symbolizujacych osiem liter wyrazajacych w wulgarny sposob nie-
chec¢ wobec partii sprawujacej wiadze w latach 2015-2023.

Krytyczne opinie wobec politykéw na platformach spotecznoscio-
wych to jeden z mozliwych sposobéw na dostrzezenie sity niezado-
wolenia obywateli z powodu wprowadzanych przez rzad zmian.
W szczegolnosci w czasie przedwyborczych kampanii mozna go
wykorzysta¢ do wprowadzenia zmian wizerunkowych partii czy
przygotowania wtasnych odpowiedzi na niewygodne pytania wy-
borcédw. Pejoratywne wypowiedzi na temat dziatan podejmowanych
przez rzadzacych wystepowaty od zawsze i moga one prowadzi¢ do
pozytywnych zmian. Podobnym zagadnieniem, mogacym jednak
wywolywac o wiele wiecej negatywnych skutkow, jest krytykowa-
nie w ten sposob politykdw, a nie ich dziatan. Zdarza si¢ rowniez,
ze negatywne nastawienie wobec osoby publicznej przybiera groz-
niejsza postac¢ nienawisci. Z przeprowadzonego badania nie wynika,
aby takie tresci na portalu spoleczno$ciowym Twitter wystepowa-
ty w postach z oznaczonymi kontami politykéw. Autorki badania
przypuszczaja, ze nienawistne wypowiedzi moga by¢ kierowane
wobec konkretnych politykdw pod postami na ich profilach. W takich
wpisach oznaczenia sg niepotrzebne, gdyz uzytkownikom automa-
tycznie wyswietlaja si¢ odpowiedzi. W badaniu przeprowadzonym
w ten sposob dla politykdw w Stanach Zjednoczonych zaobserwo-
wano znaczaca roznice w traktowaniu politykow w social mediach
w zaleznosci od ich przynaleznosci partyjnej, plci czy pochodzenia
etnicznego (Solovev & Prollochs, 2022).

Wykonana analiza ma pewne ograniczenia zwigzane z baza da-
nych treningowych, ktéra zostata uwzgledniona. Po pierwsze dane
uwzglednione w badaniu pochodzily z Twittera, jednak wigkszos¢
z nich nie miata charakteru przemocowego, a sam zbiér danych nie
byt wystarczajacy. Autorkom badania zalezato na wykorzystaniu juz
istniejacej bazy danych, aby powigkszy¢ przygotowany zbior danych
w celu uczenia algorytmu na jak najwiekszej liczbie przyktadow.
Wybrane przez autorki podejscie cechujq ograniczenia zwigzane
z réznym rozumieniem pojecia mowy nienawisci przez autorow
wykorzystanego zbioru KLE]. Ponadto autorki mialy na celu zba-
danie wystepowania przemocy werbalnej wobec politykow, czego
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nie uwzglednial drugi zbiér danych. Kolejne ograniczenie zwiaza-
ne ze zgromadzonymi danymi stanowi fakt, Ze nienawistne posty
oraz konta uzytkownikéw je tworzacych sa usuwane przez admini-
stratorow portalu. W zwigzku z tym samodzielne zbieranie danych
z portalu spolecznosciowego Twitter i etykietowanie ich zawartosci
pod wzgledem wystepowania przemocy nie jest dobrym sposobem
na utworzenie zbioru, ktéry mialby uczy¢ algorytm wykrywania
tresci przemocowych wobec politykéw. W celu udoskonalenia tego
etapu badania mozna by bylo skierowa¢ do moderatoréw portalu
spotecznosciowego prosbe o udostepnienie usuwanych tresci lub
listy politykow, ktorzy otrzymuja takie komentarze. Innym podej-
Sciem pozwalajacym na rozwigzanie omawianego problemu bytoby
wykorzystanie portalu spotecznosciowego, na ktérym nie usuwa sie
tresci przemocowych.

Kolejnym ograniczeniem badania sa mozliwosci obliczeniowe za-
stosowanego modelu. Bez odpowiedniego sprzetu komputerowego
obliczenia za pomocg modelu HerBERT bytyby wykonywane przez
kilka dni dla analizowanego przyktadu. Jest to spowodowane licz-
ba parametrow, ktore sa analizowane podczas procesu uczenia sie.
W zwiazku z ograniczeniami sprzetowymi autorek wybrany zostat
model o mniejszej ztoZonosci. Kolejne badania moglyby uwzgledniac
kilka innych modeli oraz baz danych w celu poréwnania uzyskanych
wynikow. Warto by byto wykona¢ poréwnanie pomiedzy metodami
stownikowymi oraz statystycznymi.

Pomimo braku rezultatu w postaci modelu pozwalajacego na
wykrywanie tresci przemocowych niniejszy artykul wypetnia luke
badawcza w obszarze polskojezycznego dyskursu politycznego w so-
cial mediach. Wcigz brakuje badan wdrazajacych statystyczne modele
pozwalajace na identyfikacje negatywnych zachowan widocznych
w tresciach publikowanych w sieci. Dotyczy to nie tylko nienawist-
nych postow, ale rowniez niewiarygodnych informacji mogacych
skutkowac niekorzystna zmiang wizerunku politykow. Zastosowany
model pozwolil na wyodrebnienie postow zawierajacych pejora-
tywne sformutowania i znaczaco ograniczyt zbiér danych do 20%.
Analiza wszystkich pobranych wiadomosci pod wzgledem wystepo-
wania przemocy na przyktad za pomoca stworzonych przez autorki
regut chocby poprzez wyszukiwanie konkretnych fraz) mogtaby by¢
bardziej czasochtonna i wcale niekoniecznie bardziej doktadna.
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Wyniki badania oraz uzyskany model klasyfikacji mogtyby postu-
zy¢ do oceny wystepujacych w mediach spotecznosciowych emocji
i opinii spoleczenstwa dotyczacych konkretnych oséb w partiach
rzadzacych. Nalezy jednak pamiegtad, ze Twitter to jedna z wielu
platform spotecznosciowych. Obywatele wyrazaja swoje przekonania
rowniez na portalach informacyjnych czy w ankietach sondazowych.
W zwiazku z tym warto rozszerzy¢ badania w tej kwestii o inne
kanaty komunikagji.
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